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Resumen

Introduccién y objetivos. El andlisis mediante inteligencia artificial (1A) de bases de datos de
ecocardiografia esta permitiendo detectar variables asociadas ala progresion de la estenosis valvular adrtica
(EVA). Sin embargo, quedan aln parametros sin explorar. El objetivo de nuestro estudio ha sido utilizar
herramientas de | A para descubrir nuevos fenotipos de EVA obtenidos de las variables registradas a partir de
los informes del ecocardiograma.

M étodos: De la base de datos de un hospital terciario se analizaron 41.013 ecocardiogramas (4.003 pacientes
con EVA y 24.311 controles), seleccionando finalmente una muestra de 1.442 pacientes (1.003 con EVA 'y
359 controles). Esta muestra representa por partesiguales a4 grupos. controles, EVA leve, moderaday
grave. El areavalvular y los gradientes sistdlicos establecieron la gravedad de EVA dereferencia. Para el
andlisis con IA se han aplicado agoritmos de aprendizaje automético, usando variables presentes en > 75%
de labase de datos.

Resultados: Se han identificado 14 variables asociadas con el grado de EVA (figura). Destacan |os espesores
parietalesy lafraccion de eyeccion del ventriculo izquierdo, ademas de la presion pulmonar y laonda E
como las variables con mayor capacidad predictivadel grado de EVA. Por otro lado, se ha estudiado €l nivel
de asociacion de fenotipos obtenidos de estas variables con los 3 grados de EVA y control (tabla). Destacar
gue controlesy EVA grave se asocian preferentemente a fenotipos de variables coincidentes. Sin embargo,
hay dispersion de fenotipos en los grados leve y moderado de EVA. Estos hallazgos muestran la
heterogeneidad fenotipica de estos dos grupos y generan la hipotesis de que las diferencias dentro de cada
grado podrian diferenciar su pronostico.



Estratificacion
de pacientes
por grados de
EVA mediante
IA comparada
con el valor de
referencia por
adreavavular y
gradientes

Estratificacion por fenotipo de inteligencia artificial

Grado de Control EVA leve EVA moderada EVA grave
referencia

Control 50 (69,5%) (6 (8,3%) 9 (12,5%) 7 (9,7%)

EVAleve  31(43,1%)  [10(13,9%) (13 (18%) 18 (25%)

EVA moderadd22 (30,6%) 9 (12,5%) 17 (23,6%) 24 (33,3%)

EVA grave 9 (12,5%) 8 (11,1%) 9 (12,5%) 46 (63,9%)

N (% del total
de cada grado).
EVA: estenosis
valvular
aortica.

Grado de asociacion de variables ecocardiograficas con la gravedad de EVA.

Conclusiones: Nuestro estudio mediante inteligencia artificial ha permitido identificar nuevos fenotipos
asociados a lagravedad de EVA. Nuestro model o identifica fenotipos caracteristicos de laEVA gravey de
controles sin EVA. Pacientes con EVA leve y moderada han mostrado fenotipos propios del grupo control
gue podrian corresponder a un subgrupo de mejor pronostico. Asi mismo, pacientes con EVA moderada han
mostrado fenotipo de EVA grave que podrian corresponder a un subgrupo de peor prondstico. Futuros
estudios longitudinal es basados en nuestros resultados preliminares podran determinar larelevanciaclinica
de estos fenotiposen laEVA.



